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La visualizacién de datos presenta desafios en la integracién de datos heterogéneos y su
comunicacion efectiva por parte de usuarios sin formacion técnica. Ademas existe una brecha en
sistemas que unan el razonamiento semantico con la interaccién visual accesible.

Esta tesis busca democratizar el andlisis de datos y su presentacion visual de forma adecuada,
reduciendo la carga cognitiva necesaria por parte del usuario.
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La tesis propone VisBot, un sistema basado en una interfaz interactiva con una arquitectura modular y escalable para la generacion
de recomendaciones inteligente de visualizaciones adecuadas segun la estructura de datos analizados. Sus componentes son:

1- Ingesta de Datos: Soporte para formatos CSV, JSON, Excel y datos enlazados (RDF) mediante técnicas de aplanamiento de
grafos.

2 - EDA con LLM: Un médulo de analisis exploratorio que utiliza GPT-4 para inferir tipos semanticos (fechas, coordenadas,
taxonomias) y calcular estadisticas descriptivas.

3 - Motor de Recomendacion: Genera sugerencias de graficos basadas en las caracteristicas del dataset y principios de
percepcion visual de Cleveland y McGill.

4 - Generador Visual: Presenta las recomendaciones propuestas por ia en graficos interactivos medlante la l|brer|a Python /
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* Eficiencia Analitica: El sistema redujo el tiempo de completltud de

tareas de un promedio de 8.5 minutos con herramientas
convencionales a 3.2 minutos.

Validacién Real: Aplicacién exitosa en un caso de estudio sobre la
biodiversidad de focas en el ecosistema patagénico (CENPAT-
CONICET).

Principios FAIR: Facilita que los datos cientificos sean Localizables,
Accesibles, Interoperables y Reutilizables.

Explicabilidad: El sistema proporciona justificaciones textuales
claras sobre sus elecciones con un 757% de precision
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LINEAS FUTURAS

@ Soporte 3D y Batimetria: Incorporaaon de la dlmensmn de profundldad para perflles oceanograflcos

[e3}= Modelos Multlmodales Integracion de capaadades para procesar |magenes y datos no estructurados

g : Entornos Co[aborativoS: Funciones para el analisis compartido y persistencia de sesiones en tiempo
N\ “real.
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